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之前的工作我们已经对数据进行了一定的清洗和分析工作，现在我们需要做

如下一些工作： 

1. 特征选取（选取对预测的有更多决定作用的特征） 

2. 选择模型进行预测 

1. 特征选取 

  我们的目标是预测未来几天用户是否购买某个类目下的商品，经过简单的分析

大概有 30%的购买是有过行为记录的，所以我们的重点是分析有过购买记录的用

户的行为情况。 

  根据已有的用户行为数据（浏览，点击，加购物车，删购物车，关注，下单），

使用滑动窗口进行简单的特征提取。 

   利用滑动窗口处理行为数据。用户在购买商品之前，会对商品有过不同的行

为，近期的行为影响较大，远期的行为影响较少。建立在这个逻辑下，我们可以

统计不同时间区间内用户的行为累积（包括用户和商品的购买率等累积特征）。 

示例代码如下： 

    ① 统计时间区间内行为累积 

 

    ② 统计距离预测开始日期前 1、2、3、5、7、10、15、21、30 天的行为累

积 



 

  

2. 模型选择 

从简单到复杂，我们尝试了不同的方法来进行最后的购买预测。 

（1） 查询统计的方法 

根据有购买记录的用户购买之前的不同行为统计（下表所示），直接提取满

足特定行为次数的（用户、商品）对作为最终结果。 

 

从该表中看出，浏览和点击对最终购买的影响较大，故查询了满足特定的浏

览次数和点击次数但尚未购买的商品作为用户最终会购买的商品，结果分数为 0。 

（2） 协同过滤 

上述直接查询统计的方法，只考虑了用户单个行为，尝试通过商品推荐的思

路，考虑用户之间的相关性，认为具有相似购买记录的用户也会购买另一用户评

分最好的商品。所以将用户行为按照一定的权重进行累加作为用户对这个商品的

喜爱程度（如：购买过的分值为 1，没有购买过的按照浏览、点击、加购、删购、

关注顺序权重从大到小进行分值在 0 到 1 中的评分计算），使用 mathout 协同过

滤库将（用户，商品，评分）三元组输入进行预测，最终分数为 0。 

（3） xgboost 模型 

浏览 加入购物车 购物车删除 下单 关注 点击
最小值 0 0 0 1 0 0
均值 10.41 1.674 0.1781 1 0.105 27.21
最大值 266 50 38 1 4 665
中值 7 1 0 1 0 18
1分位点 3 1 0 1 0 8
3分位点 13 2 0 1 0 35



根据用户历史行为记录预测时间段内可能的购买记录，用户行为的时间周期

性变化应作为特征之一，而上述两种方法均未考虑这一重要特征。xgboost 模型

具有速度快、效果好、功能多等特点，同时树模型对特征处理的要求不高效果不

错，不管是类别特征，连续特征效果都很好。而且在以往 Kaggle 竞赛中，该模

型取得较好成绩。使用滑动窗体提取行为特征，结合用户、商品行为购买率累计

特征及商品属性、评价特征，将有购买记录的作为正样本输入 xgboost 逻辑回归

模型进行训练预测，分数为 0.07。示例代码： 

 

3. 总结 

对于此购买预测问题，最重要的两步是特征选取与模型选择。好的特征能简

化后面的模型选取问题且效果不错，但对于此题目来说，所给的数据涉及到的特

征太多（用户属性，用户行为历史记录，商品属性，商品评价），从这么多属性

中选取有价值的属性难度较大，若有丰富的经验对有效特征的提取帮助较大，除

此之外通过查询统计及相关性分析得到重要性较高的属性也是一种途径。而好的

模型能自动学习提取特征，减少手工选取特征的困难，不过将问题进行抽象，选

取适合该问题的模型是一个挑战。整体来说从这次实验来看，无论从特征选取还

是模型选择都缺少相关积累和经验，所以效果不尽人意。 


